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Resumo

Este documento refere-se a descricd de um plano e estudcs
enfocado no levantamento hibliogréfico sobre a etapa de pré-
processamento de dados para descoberta de conhedmento em
bancos de dados, visando identificar os desafios que aeaimpde,
mais espedficamente, no tratamento de dados faltantes. A Secéo
1 traz adlgumas justificaivas que motivaram o interesse para o
desenvalvimento deste estudo. A seguir, na Se¢éo 2, @ prazos e
metas do dano e estudo sdo apresentados; e, finalmente, na
Secd 3, sd0 apresentados comentarios finais do fdano ke
trabalho.

1. Introducao

A aplicagdo de técnicas de Data Mining em Banco de Dados € motivada pela
crescente necessdade de descobrir novas informagdes em bancos de dados
existentes, naforma de regras ou padrdes. A integracé de Banco de Dados e
Data Mining ndo é trivial e varias 0 as dificuldades inerentes a e
proces®, sgja na preparacd® dos dados, na definicdo dos operadores, na
andlise do agoritmo a ser adotado ou, mesmo, ma interpretac® dos
conhedmentos gerados. Dentre todas as etapas de Data Mining, é de
particular interese neste estudo a preparacdo dos dados, na qual sdo
despendidos esforgos para garantir a qualidade aos dados, fundamental para

uma mineracéo eficiente.



A fase de pré-processamento de dados [10], [14], [20], [23] inicia-se
apés a mleta eorganizacd® dos dados em uma base de dados. Podem existir
diversos objetivos na fase de pré-processamento de dados. Um deles é
solucionar problemas nos dados, tais como identificar e tratar dados
corrompidas, atributos irrelevantes e val ores desconhecidos.

A auséncia de dados representa um problema para os agoritmos de
mineracd, uma vez que pode dificultar sua glicacdo a problemas reais com
bancos de dados incompl etos.

Devem, também, ser adotadas estratégias [2], [3], [4], [9], [13], [16],
[22], [24], [25], [26] para resolver problemas de auséncia de dados. Uma
posdvel solugéo seria utilizar téaicas de reconhecimento de padrdes em
dados espurios ou faltantes de modo a diminuir o trabalho de “forca bruta”
costumeiramente utili zado resta fase de tratamento de dados.

Apesar dafregqiiéncia com que dados desconheddos ocorrem em bases
de dados, estes 0 tratados, muitas vezes de forma simplista. Entretanto, o
tratamento destes valores deve ser cuidadosamente plangjado, para que néo
sejam introdwzidas distor¢des no conheamento indwzido.

Pode-se também estar interessado em aprender mais a respeito dcs
dados, 0 gLe pock ser feito, pa exemplo, pa meio de visualizagdes desses
dados. Ou ainda, pade-se estar interessado em aterar a estrutura dos dadas,
por exemplo, pa meio da dteragéo dograu de granularidade dos dados.

As agdes redizadas na fase de pré-processamento de dados visam
preparar os dados para que afase de extrac@® de mnhecimento sgja mais
efetiva[5].

De maneiramais especifica, as objetivos deste plano e estudo sdo:

(a) delimitar os concetos e problemas de pré-processamento de dados
para mineracao;

(b) apresentar estratégias para o tratamento de dados faltantes, assm

como as vantagens e limitagdes das mesmas.



2.Plano de Trabalho e Cronograma

Nesta secéo serdo destacadas as atividades pert inentes ao desenvolvimento

do relatorio de estudo drigido referente adisciplina Tépicos em Ciéncia da

Computagd, conforme aonograma &aixo espedficado.

PERIODO

ATIVIDADE

Agosto - Setembro

Levantamento hibliografico

Estudo dh bibliografia geral sobre a ¢apa de pré-
processamento de dados para amineragéo

Agosto - Setembro

Levantamento, ra literatura, das estratégias para
tratamento de dados faltantes

Agosto - Outubro

Estudo e comparagéo das estratégias anteriormente
investigadas

Outubro — Apresentacd de Semin&ios (MAC-5700
Novembro Seminarios em Ciéncia da Computaca)

Outubro — Redacé dorelatorio fina do estudoredizado
Novembro

3. Observagoes Finais

A exeaugéo deste Plano de Trabaho visa dar subsidios tedricos para o

desenvolvimento de um projeto de douorado ra areade Reconhedmento de

padrdes em banco de dados, érea &ta que, visto a diversidade de @i cages,

vem crescendoem volume equantidade.

Pela pesquisa preliminar redizada, vé-se que apreparac@® dos dados €

uma dapa de suma importancia para 0 proces®® de descoberta de

conhedmento em bancos de dados e uma das etapas mais trabalhosas deste

Process.
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